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Objectifs Campagne de données

 Développer un modele avancé de transfert radiatif de la colonne d’eau

Spectres porquerolles

 Développer des méthodes d’estimation et de dé-mélange des fonds "
* Faire une cartographie des habitats benthiques de la zone de Porquerolles o
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* Evaluer théoriquement et expérimentalement la qualité des résultats
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Estimation des parametres et variabilité

Modele de transfert radiatif : modele classique de Lee (1)
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Modele de variabilité : prise en compte du bruit et de la variabilité intrinseque
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Y Estimation théorique de la précision : bornes de Frechet-Darmois-Cramer-Rao

Bruit et variabilite intrinseque Les BCR donnent une borne inférieure pour la variance d’estimation a partir de I'inverse de la
matrice d’information (3)

K, K : matrices d’atténuation

Estimation du maximum de vraisemblance : MILE ou MILEBI (2)
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- Matrices de covariance du bruit et des especes benthiques
Expression générale de I'information de Fisher :
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- Estimation de la qualité de I'eau et des coefficients de fonds avec LS, MILE ou MILEBI
- Calcul des BCR correspondant a ces parametres (-> BCR estimeées)

Résultats d’estimation
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Cartographie des parameétres A= |H, P, G, X | a Porquerolles
Algorithme MILE 200 | P, loowr 200

Bathymétrie avec LS

300 300

Zoom sur le fond reconstitué

0.005 0.005

118

100 100

116 0.004 0.004

400 400 400

114

200 200 0.003 0.003

500 500 500

300

400

500

600

100 200 300 400 500
P estimé avec MILE

100

200

300

0.08

400

0.06

500
0.04

0.02
600

100 200, | 300 400 500
G estimé avec MILE

100

200
4 0.1

300

400

0.05

500

600

300

400

500

600

100 200 300 400 500
Pestimé avec LS

100
10.16

200 4 0.14

+0.12

300
0.1

400 0.08

0.06

500
0.04

0.02

600

100 200 300 400 500
G estimé avec LS

100

200

300

400

0.05

7 3

500

600

100

200

X estimé avec MILE

X estimé avec LS

—0.01

< 0.009
100

1 0.008

4 0.007 200

| 0.006

300
0.005

0.004 400

0.003
500
0.002

0.001
600

0
300 400 500 100 200 300

400

500

0.01

1 0.009

4 0.008

4 0.007

| 10.006

0.005

0.004

0.003

0.002

0.001

0

600

100 200 300 400 500

BCR sur X %107

10.9

100
10.8

300

400

500

600

100 200 300 400 500

0.002

0.001
600

100 200 300 400 500

BCR sur I'estimation du spectre de sable

0.5
- 0.45
100
104
200 g 035
0.3

300

0.25

400

500

600

100 200 300 400 500

Conclusion

e Campagne de données Porquerolles 2017
* Estimation robuste des fonds a partir d’une bibliotheque spectrale
* Calcul des bornes minimales d’erreur

* Résultats partiels du projet (autres travaux : modele de transfert radiatif

avanceé + démeélange)
* Perspectives : Comparaison avec une vérite terrain
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