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1. Introduction

Limagerie hyperspectrale est une technique qui permet de capturer des informations deéetaillées sur les proprietes spectrales des sols en utilisant un grand nombre de
bandes étroites dans le spectre électromagnetique. Les effets de matrice de sol se réferent aux interactions complexes entre les proprietés physico-chimiques du sol et
ses proprietés optiques. Comprendre et quantifier ces effets est crucial pour interpréter avec précision les données hyperspectrales, notamment dans le contexte de la
qguantification de la pollution des sols. Cette these est réalisée dans le cadre d’'un financement CIFRE en collaboration avec I'entreprise Tellux, qui couple la technologie
hyperspectrale et l'intelligence artificielle pour evaluer la pollution des sols en temps réel.

4. Sources de variabilite

2. Imagerie hyperspectrale
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La technologie hyperspectrale est généralement associée au secteur spatial, mais notre approche De nombreux parametres ont un impact sur les spectres
se concentre sur la caractérisation a une échelle plus fine, en particulier des échantillons de sol de reflectance acquis par imagerie hyperspectrale [2]. Ces
ou des carottes prélevées lors de sondages. Ces échantillons sont placés sur un banc de transla- sources de variabilite peuvent etre regroupees en 4 categories.
tion,puis sont analysés a haute précision spatiale et spectrale a I'aide d'une cameéra hyperspectrale. 1. Les parametre liés a la chaine d’acquisition sont indépen-
Les données hyperspectrales obtenues sont ensuite utilisées pour inférer les propriétés physico- dants de la scene observee et englobent des aspects tels que
chimiques des sols en utilisant des modeles de calibration. le type de caméra utilisée ainsi que le reglage des parametres
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2. Analyses des echantillons 3. Resultats : Informations physico-chimiques des grains Ces effets ont un impact 3 |la fois sur le contin-
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uum, qui est I'enveloppe convexe du spectre, et sur les bandes
d'absorptions, qui permettent la quantification des différents
constituants du sol.
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Exemple de 2 effets de matrices sur les spectres de reflectance des sols
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Cette these vise a proposer une approche novatrice pour la car-
st s acterisation les effets de matrice de sol en combinant des mod-

ifficile a appliquer aux . _ ) , _ _
problémes complexes eles physiques et des méethodes d'apprentissage automatique.
Lobjectif principal est d’'améliorer la précision et la fiabilité des
modeles de calibration utilises pour quantifier la pollution des
sols.
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